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Abstrak—Prediksi dilakukan untuk meramalkan penjualan dan stok masa depan agar dapat memenuhi
kebutuhan konsumen. Meramalkan sangat penting karena berkaitan langsung dengan jumlah barang yang
terjual dan memungkinkan perencanaan strategi penjualan untuk periode mendatang. Prediksi didasarkan
pada data penjualan atau permintaan dari periode sebelumnya. Penelitian bertujuan untuk menerapkan
regresi linear menggunakan RapidMiner sebagai alat bantu analisis dalam memprediksi penjualan dan
persediaan pada Keripik Assri. Melalui penelitian ini, UMKM dapat membuat keputusan yang lebih tepat.
Metode penelitian yang digunakan adalah knowledge discovery in database (KDD) dan dilakukan
menggunakan RapidMiner versi 10.3 dengan data penjualan dan stok pada tahun 2019 sampai 2024. Hasil
menunjukkan bahwa nilai Root Mean Squared Error (RMSE) untuk penjualan dan stok adalah 0.000 +/-
0.000. Ini menunjukkan selisih antara hasil prediksi model dan nilai sebenarnya sangat kecil,
menunjukkan tingkat akurasi yang sangat tinggi.
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Abstract— Forecasting is done to forecast future sales and stock in order to meet consumer needs.
Forecasting is very important because it is directly related to the amount of goods sold and allows
planning sales strategies for future periods. Predictions are based on sales or demand data from previous
periods. The research aims to apply linear regression using RapidMiner as an analytical tool in
predicting sales and inventory at Assri Chips. Through this research, MSMEs can make more informed
decisions. The research method used is knowledge discovery in database (KDD) and is carried out using
RapidMiner version 10.3 with sales and stock data from 2019 to 2024. The results show that the Root
Mean Squared Error (RMSE) value for sales and stock is 0.000 +/- 0.000. This shows that the difference
between the model's predicted and actual values is very small, indicating a very high level of accuracy.
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I. PENDAHULUAN

UMKM sering menghadapi tantangan dalam manajemen persediaan dan penjualan.
Kesalahan dalam manajemen persediaan dapat menyebabkan kerugian berdampak pada biaya
operasional dan kepuasan pelanggan. Oleh karena itu, pengabdian kepada masyarakat melalui
penerapan teknologi analisis data sangat penting untuk membantu UMKM dalam mengatasi
masalah. Keripik Assri merupakan salah satu UMKM di Kediri yang memproduksi makanan
ringan seperti keripik pisang, tempe, sukun, ubi ungu, talas, dan kue kecipir. Sebagai UMKM,
Keripik Assri menghadapi masalah dalam mengelola persediaan dan penjualan. Masalah utama
Keripik Assri adalah sering terjadinya kelebihan dan kekurangan persediaan keripik. Masalah
dapat terpecahkan menggunakan sektor teknologi informasi yang memungkinkan manusia
mendapatkan informasi secara cepat dan akurat[1]. Regresi Linear menjadi metode yang tepat
guna memecahkan masalah dengan cara memprediksi persediaan dan memprediksi penjualan
untuk meningkatkan efisiensi operasional dan memaksimalkan keuntungan[2]. Metode ini
memungkinkan mempelajari beberapa faktor sebelumnya untuk meramalkan kejadian di masa
depan. Dengan cara ini, bisa lebih siap menghadapi apa yang akan terjadi nantinya[3].
Penelitian ini bertujuan untuk menerapkan regresi linear menggunakan RapidMiner sebagai alat
bantu analisis dalam memprediksi penjualan dan persediaan pada Keripik Assri. Dengan
memanfaatkan RapidMiner, diharapkan UMKM ini dapat mengoptimalkan proses bisnis
mereka dan membuat keputusan yang lebih akurat berdasarkan prediksi yang tepat.

UMKM dapat mengelola persediaan dengan lebih baik, mengurangi biaya penyimpanan, dan
meningkatkan kepuasan pelanggan dengan memprediksi penjualan secara akurat. Dengan tujuan
persediaan produk memudahkan pelaku bisnis lebih mudah memenuhi permintaan pasar[4].
Hipotesis dalam penelitian ini adalah bahwa penerapan regresi linear menggunakan RapidMiner
dapat memprediksi penjualan yang tepat dan membantu dalam pengelolaan persediaan yang
lebih efisien pada Keripik Assri[5]. Penelitian mengacu pada literatur dan konsep yang
berkaitan dengan regresi linear dan analisis data.

Data Mining adalah proses identifikasi hubungan, pola, dan perkembangan baru dari data
besar menggunakan teknologi pengenalan pola serta metode statistik dan matematika[6]. Data
Mining melibatkan teknik statistik, matematika, kecerdasan buatan, dan machine learning untuk
mengekstrak informasi dan pengetahuan bermanfaat dari kumpulan data besar [7]. Data mining
adalah rangkaian langkah untuk menemukan nilai tambahan dari sekumpulan data dengan
mengungkap kebenaran yang sebelumnya belum terdeteksi secara manual[8]. Tujuan utama
data mining adalah mengungkap, menemukan, atau mengeksplorasi pemahaman dari data atau
informasi yang tersedia[9].

Root Mean Square Error (RMSE) adalah standar penilaian yang digunakan untuk menilai
akurasi prediksi model regresi terhadap Nilai yang diamati yang sesungguhnya. RMSE kerap
dipakai dalam evaluasi performa model regresi serta perbandingan mutu antara berbagai model
regresi[5]. Semakin mendekati nilai RMSE yang mendekati 0, semakin tinggi akurasi
prediksinya[10].

Sistem Pendukung Keputusan (SPK) adalah teknologi yang membantu dalam pengambilan
keputusan atau kebijakan[11]. Regresi linear adalah algoritma yang menggambarkan interaksi
antara variabel independen dan dependen, digunakan untuk menemukan pola dan tren dalam
data untuk prediksi penjualan dan persediaan|[12].
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RapidMiner adalah platform analisis data yang memungkinkan pengguna melakukan
pemodelan prediktif tanpa memerlukan keahlian pemrograman yang mendalam. RapidMiner
dikembangkan dengan pendekatan open core, yang menggabungkan elemen-elemen open
source dengan fitur-fitur tambahan yang tersedia dalam versi berbayar[13].

II. METODE

Analisis deskriptif adalah metode untuk menjelaskan objek berdasarkan data yang telah
dikumpulkan dan dianalisis, untuk membuat keputusan yang berlaku secara umum. Tahapan
data mining dilakukan dengan metode Knowledge Discovery in Database (KDD), yaitu
Penggalian informasi yang tersembunyi dalam dataset yang luas. istilah Knowledge Discovery
in Database/KDD juga merujuk pada metode pencarian informasi yang belum teridentifikasi
dalam sebuah basis data yang besar[14]. Tahapan prosesnya pada Gambar 1.

Interpretation/
Evaluation
Data Mining
i
Patterns

Transformed
=
B Preprocessed
Data Data
Target

% Data

Gambar I Tahap Knowledge Discovery in Database

Penjelasan alur pada Gambar 1 :

a) Seleksi data (selection) adalah Memilih data yang relevan dari kumpulan data untuk
kebutuhan penelitian.

b) Pra-pemrosesan (Pre-processing) adalah Membersihkan data dengan memeriksa
konsistensi, menghapus data identik, dan memperbaiki kesalahan.

¢) Data transformation misalnya mengubah polinominal menjadi numerik atau sebaliknya
agar dapat digunakan dalam data mining. Operator digunakan untuk mengonversi yang
lebih efektif untuk analisis[15].

d) Data mining adalah proses menemukan pola atau pemahaman yang sebelumnya tidak
diketahui dalam kumpulan data tertentu dengan menggunakan teknik tertentu.

e) Evaluasi adalah Menyajikan pola yang ditemukan dalam bentuk yang mudah dipahami
oleh pengguna.

II1. HASIL DAN PEMBAHASAN
3.1 Selection & Pre-processing Data
Dalam penelitian ini, dataset yang digunakan sebagai bahan prediksi meliputi informasi

produksi dan penjualan yang dikumpulkan selama lima tahun terakhir. Berikut adalah data
penjualan keripik seperti yang ditunjukkan pada Tabel 1.
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Tabel 1 Dataset Penjualan Keripik

. Ubi Total
Nomor  Tanggal Bulan Tahun Date Pisang Tempe  Sukun Ungu Talas Penjualan Keterangan
1 1sd 31 1 2019 31/01/2019 99 148 49 97 99 492 Meningkat
2 1sd 28 2 2019 28/02/2019 109 159 53 107 94 522 Meningkat
3 1sd31 3 2019 31/03/2019 109 159 58 112 92 530 Meningkat
62 15s5d29 2 2024 29/02/2024 168 49 158 139 49 563 Meningkat
63 1sd31 3 2024 31/03/2024 168 69 178 139 48 602 Meningkat
64 1sd 30 4 2024 30/04/2024 157 69 157 148 48 579 Menurun
Berikut adalah data persediaan keripik seperti yang ditunjukkan pada Tabel 2.
Tabel 2 Dataset Persediaan Keripik
. Ubi Total
Nomor  Tanggal Bulan Tahun Date Pisang Tempe  Sukun Ungu Talas Persediaan Keterangan
1 1sd31 1 2019 31/01/2019 100 150 50 100 100 500 Meningkat
2 1sd28 2 2019 28/02/2019 110 160 55 110 95 530 Meningkat
3 1sd31 3 2019 31/03/2019 110 160 60 115 95 540 Meningkat
62 1sd 29 2 2024 29/02/2024 150 70 120 120 90 550 Menurun
63 1sd31 3 2024 31/03/2024 170 50 160 140 50 570 Meningkat
64 1sd 30 4 2024 30/04/2024 160 60 170 130 40 560 Menurun

Dataset penjualan dan persediaan keripik dilakukan Pre-Processing sebelum digunakan. Seperti
yang ditunjukkan pada Gambar 1.

Pre Processing

Penjualan Select Attributes Set Role Split Data

v par
v L' par

v

Gambar | PreProcessing Data Penjualan dan Persediaan

Langkah pertama memilih kolom relevan dalam dataset, yaitu "Date, Pisang, Tempe, Sukun,
Ubi Ungu, Talas, dan Total Penjualan". Operator "Set Role" Menjadikan kolom Total penjualan
dan Total persediaan sebagai label. Sedangkan kolom lainnya sebagai reguler. Data dibagi
menjadi training dan testing dengan operator split data. dengan presentase 0.5 data training dan
0.5 data testing. Data testing yang akan diproses untuk menghasilkan hasil prediksi.

3.2 Data Mining
Proses Data Mining akan dilakukan pada data yang telah dilakukan preprocessing. Prosedur

dimulai dengan preprocessing dan kemudian data mining menggunakan algoritma Linear
Regression. Seperti yang ditunjukkan pada Gambar 2:
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Gambar 2 Proses Data Mining

Operator Apply Model digunakan untuk menerapkan model yang telah dilatih pada data baru
untuk membuat prediksi. Setelah model regresi linear dilatih, Apply Model memprediksi data
uji. Evaluasi kinerja model dilakukan dengan Operator Performance (Regression) menggunakan
metrik seperti Root Mean Squared Error (RMSE), yang menunjukkan seberapa besar kesalahan
prediksi—nilai RMSE yang lebih kecil menunjukkan kinerja model yang lebih baik.

3.3 Evaluasi

Hasil prediksi total penjualan dan persediaan ditunjukkan pada Gambar 3.

RowNo. Total Penjualan prediction{Total Penjualan) Date Pisang Tempe Sukun Ubi Ungu Talas
1 530 530.000 Mar 31, 2019 109 159 58 12 92
2 569 569.000 Jui31, 2009 118 163 62 118 108
3 589 589.000 Sep 30,2019 122 168 7 124 108
4 638 £38.000 Oct 31,2019 133 178 79 134 114
5 685 685,000 Feb29,2020 144 188 87 143 123
& 670 670,000 Mar31,2020 138 183 83 138 127
7 T16 718.000 Apr 30, 2020 147 183 94 148 134
8 669 669,000 Jun30.2020 138 184 82 138 127
E] 668 668.000 Aug31,2020 138 184 82 137 127
10 627 827.000 Sep 30, 2020 128 174 73 128 124
i 671 671.000 Oct31,2020 138 183 82 139 129
12 642 £42.000 Nov30,2020 133 177 7 132 123
13 642 £42.000 Jan 31, 2021 132 178 7 132 123

Gambar 3 Hasil Prediksi Total Penjualan

Hasil Root Mean Squad Error ditunjukkan pada Gambar 4

urerion

root mean squared error

root_mean_squared_error

reoot_mean_squared_error: 0.000 +/- 0.000

Gambar 4 Hasil Root Mean Squared Error

Pada Gambar 4 didapatkan hasil nilai Root Mean Squared Error (RMSE) penjualan dan
persediaan sebesar 0.000 +/- 0.000. Hal itu menunjukkan bahwa nilai penjualan dan persediaan
yang diprediksi oleh model dengan nilai sebenarnya sangat kecil dan hampir tidak ada
kesalahan.
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IV. KESIMPULAN

Hasil prediksi penjualan dan persediaan UMKM keripik Assri menunjukkan bahwa model
regresi yang digunakan memiliki tingkat akurasi yang sangat tinggi, sebagaimana ditunjukkan
oleh nilai Root Mean Squared Error (RMSE) yang mencapai 0.000 +/- 0.000. Nilai RMSE yang
nol ini mengindikasikan bahwa nilai penjualan dan persediaan yang diprediksi oleh model
dengan nilai sebenarnya sangat kecil, tidak ada kesalahan. Dengan demikian, model ini dapat
diandalkan untuk memprediksi jumlah penjualan dan persediaan keripik secara akurat,
membantu dalam perencanaan inventaris dan strategi pemasaran yang lebih efektif. Hasil ini
menunjukkan potensi besar untuk mengoptimalkan manajemen stok dan meminimalkan risiko
kelebihan atau kekurangan persediaan, yang pada akhirnya dapat meningkatkan efisiensi
operasional dan kepuasan pelanggan.
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